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مقدمه
نحوه انتخاب گروه‌های هدف برای پرداخت یارانه نقدی یکی از مهم‌ترین و در عین حال چالشی‌ترین و حساس‌ترین موضوعات محافل سیاسی و اقتصادی کشور محسوب می‌گردد. علی‌رغم‌‌‌‌ تمامی بحث‌های کارشناسی صورت گرفته قبل و بعد از اجرای قانون هدفمندی یارانه‌ها، در رابطه با شمول یا عدم شمول تمامی افراد متقاضی دریافت یارانه نقدی، این موضوع همچنان به عنوان موضوعی چالشی و بحث برانگیز، بخش مهمی از مباحث پیرامون اجرای این قانون را شکل می‌دهد. 
تکلیف قانونی دولت مبنی بر شناسایی و تفکیک گروه‌های مشمول از غیرمشمول (قانون بودجه سال 1394) موجد دو سؤال اساسی برای مردم و کارشناسان بوده است:
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شكل1. شبكه پرسپترون چندلايه پيش‌خور
شبکه‌های عصبی پرسپترون، به ویژه پرسپترون چند لایه که توانایی بیشتری نسبت به شبکه‌های عصبی تک لایه دارد، در زمره کاربردی‌ترین شبکه‌های عصبی هستند. این شبکه‌ها قادرند با انتخاب مناسب تعداد لایه‌ها و سلول‌های عصبی، که اغلب زیاد هم نیستند، یک نگاشت غیرخطی را با دقت دلخواه انجام دهند. به طوری که شبکه‌های عصبی پیش‌خور دو لایه با توابع سیگموئیدی در لایه اول قادرند هر تابعی را بادقت دلخواه تقریب بزنند (همان).

روابط زیر نحوه تصریح مدل مورد نظر را نشان می‌دهند:

	(1)


جدول 2. نتايج طبقه‌بندی‌های دو مدل شبكه‌هاي عصبي و پروبيت
	ردیف
	عضویت گروه‌های طبقه‌بندی شده- Probit
	عضویت گروه‌های طبقه‌بندی شده-ANN

	
	طبقه‌بندی صحيح ROC
	خطاي طبقه‌بندی
	طبقه‌بندی صحيح ROC
	خطاي طبقه‌بندی

	1
	63%
	37%
	63%
	37%

	2
	63%
	37%
	63%
	37%

	3
	63%
	37%
	63%
	37%


مأخذ: یافته‌های تحقیق
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The main target of this research is providing a decision making model to identify the target groups for energy subsidy reform using artificial neural network approach.
Family expenditures on electricity, gas, telephone and cell phone are used as the inputs to the artificial neural network model and the Probit model developed as a benchmark. The sample being studied in this research are divided into two groups: eligible and non-eligible to receive subsidies. The artificial neural network used in the research is the multilayer perceptron which has used the Levenberg-Marquardt method to train the data.
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Dependent Variable: INCLUSION
Method: WL - Binary Probit (Quadratic hll cimbing)
Date: 0/01/15 Time: 12:52

‘Sample (adjusted): 237919

Included observations: 37523 after adjustments
Convergence achieved after 10 terations

Covariance matrix computed using second derivatives

Variable Coeficient  Sto.Eror  zStatistic  Prob.
c 0520387 0012478 4242642 0.0000
ELECTRICITY 331E08 362600 0121728 0.0000
GAs 487E08 20100 1672485  0.0000
TEL CUE3ED7  498E09 3265217  0.0000
CELL 988E08  287E-09 3448714  0.0000
McFadden R-squared  0.077053 Mean dependentvar 0474802
5. dependentvar 0499371 SE ofregression 0471829
Akaike info crterion 1277397 Sum squared resid 8352344
‘Schwarz criterion 1278534 Log likelihood -23060.89
Hannan-Quinn criter.  1.277758  Deviance 4792178
Restr deviance. 5192258 Restr log likelihood ~ -2595129
LR statistic 4000.808  Avg. log likelinood 0638565
Prob(LR statistic) 0000000
Obs with Dep=0. 19707 Total obs 37523

Obs with Dep=1 17816





